Econometria para Avaliacao de Impacto
2° semestre de 2021
Segundas e Quartas de 14:00 a 16:00, sala virtual no Teams
Professor: Rafael Terra
Atendimento: Segundas-feiras das 10:00 as 12:00 (favor marcar com antecedéncia).
e-mail: rflterra@yahoo.com.br ou rterra@unb.br
Material: Teams e https://sites.google.com/site/rflterra

1 Objetivos do Curso

O curso de Econometria do Setor Piblico busca ensinar os métodos quantitativos de avaliacao
de impacto. O curso tem um enfoque pratico, com uso intensivo do pacote R.

2 Conteudo

1. Médulo de Revisao de Econometria

(a) Regressao Linear
i. Estimador MQQO, Variancia do Estimador, Variancia Robusta, Endogenei-
dade.

(b) Painel
i. Minimos Quadrados Empilhados, Efeitos Fixos, Primeiras Diferencas, Efeitos
Aleatérios, Teste de Hausman.

(c) Variaveis Instrumentais

i. Estimador de Variaveis Instrumentais, Minimos Quadrados em Dois Estagios,
Estimador de Wald.

2. Modulo de Avaliacao
(a) Modelo estrutural de Roy/Heckman/Borjas: Sele¢ao amostral

i. Descricao da intuicao do modelo de Roy e a derivacao do modelo econométrico
estrutural de Borjas (usando a estratégia desenvolvida por Heckman).

(b) Métodos experimentais/Experimentos randomizados
i. Tamanho da amostra, tamanho do efeito e poder do teste.
ii. Desenho de avaliagao.

(c) Métodos quase-experimentais: selegdo em observaveis

i. Matching e o uso dos propensity scores e regressao com covariadas

ii. Controle sintético



(d) Métodos quase-experimentais: selegdo em nao-observaveis (Experimentos Natu-
rais)

i. Método de diferencas em diferencas e suas extensoes
ii. Local Average Treatment Effect
iii. Regressao com descontinuidade (RDD).

iv. O efeito do tratamento nos quantis. IVQTE



3 Cronograma Aulas
O Cronograma inicial encontra-se na tabela 1.

Tabela 1: Toépicos de aulas

Tépicos Sequéncia

Estimador MQO, Variancia do Estimador, Variancia Aula 1
Robusta, Endogeneidade.

Pratica com R Aula 2

Minimos Quadrados Empilhados, Efeitos Fixos, Primei- Aula 3
ras Diferencas, Efeitos Aleatdrios.

Pratica com R Aula 4

Estimador de Varidveis Instrumentais, Minimos Qua- Aula 5
drados em Dois Estagios, Estimador de Wald.

Pratica com R Aula 6
Modelo de Roy/Borjas Aula 7
Préatica com Stata ou R Aula 8
Experimentos randomizados. Aula 9
Pratica com R Aula 10
Tamanho da amostra, tamanho do efeito e poder do Aula 11
teste.

Pratica com R Aula 12
Matching e o uso dos propensity scores e regressao com Aula 13
covariadas

Pratica com R Aula 14
Controle sintético Aula 15
Pratica com R Aula 16
Método de diferencas em diferencas e suas extensoes Aula 17
Préatica com R Aula 18
Local Average Treatment Effect Aula 19
Pratica com R Aula 20
Regressao com descontinuidade (RDD). Aula 21
Pratica com R Aula 22
O efeito do tratamento nos quantis. IVQTE Aula 22
Pratica com R Aula 24




4 Requisitos

Os requisitos para acompanhamento 6timo do curso sao:
1. Calculo Baésico (fungoes de vérias varidveis, Derivada parcial).

2. Algebra liner Bésica (Operagoes basicas com matrizes, matriz transposta, matriz qua-
drada, Identidade, matriz inversa, determinantes).

3. Teorema do Limite Central, LGN, Consisténcia e Eficiéncia dos estimadores, Inferéncia
Estatistica.

4. Regressao Simples e Miltipla (com notagao matricial).

5. Ter acesso ao software estatistico R.

5 Avaliagao

A avaliagao sera composta de:
e Trés listas de exercicios: 40% da nota
e Participacao: 10% da nota
e Uma Prova (take-home de 1 dia): 50% da nota

O aluno que zerar algum item da avaliacao ficara com zero de média. Auséncia de alguma
das avaliagoes requer atestado médico.
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